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RESUME

Notre objectif, c'est de montrer la validité de l'application de l'analyse factorielle pour
chercher des modéles qui puissent expliquer le comportement de la trame climat.ique portugaise.

Ainsi on y observe que la structure definissant les grands groupes climatiques du Ponugal
2 son pole dans la distribuition des précipitations estivales. La trame climatique portugaise est
etabli par les precipitations estivales, exposition et insolation.

ABSTRACT

This paper deals witha statistical procedure - factor analysis - wich enables us to usefu]
insightin complexe and disordered structures.

¥e identily the inter-relationships between 18 climatic variables and re-design the
portuguese climatic network as dependent on three main axes : the summer rainfall, the
exposition and the insolation.

MOTS-CLES: ANALYSEFACTORIELLE, CLIMAT, PRECIPITATIONS. PORTUGAL.
LEY-WORDS FACTORIAL ANALYSIS, CLIMATE, RAINFALL, PORTUGAL.

Ces quelques pages pretendent montrer les avantages de l'application d'une meéthode
slatistique - l'analyse factorielle - dans le but d'une description syathétique et d'une définition
simplifiée de la trame régionale des climats portugais.

Cest peut-étre parce que lanalyse factorielle a été vue comme ", 2 deep and mysterious
methodology of great complexsty. " (Davis. p.475) que son utilisation en Géographie physique n'a
pas ete aussi fréquente que dans d'autres domaines de la connaissance, ou les variables en jeu
semblent méme moins apts 4 "supporter” les relations cause 4 effect inhérentes 4 un traitement
statistique quelconque.

Paur cette application, nous avons procédé comme si nous ne connaissions rien du climat
portugails el nous avons recueilli presque au hasard les valeurs de 17 ¢léments climatiques
rassemblées dans Normass climatolagicas do Continente- O clima de Portugal, se rapportant a 43
postes d'observation disseminés dans le pays (Fig 1).Apres avoir ajouté la variable altitude pour
chaque poste, nous avons construit une matrice 1%343 (Tzbleau I). que nous avons soumise 4 une
analyse faclorielle Nous avons ainsi cherché a trouver les modeles explicatifs essentiels du
comportement de la trame climatique portugaise.
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Fig. 1- Stations Climatologiques de I INMG dans le Portugal Continental
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Tableau I - Eléemeénts climatologiquesde 43 stations de I'INMG
(1931-50)
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L'analyse factorielle est une technique statistique qui, au moyen d'un ensemble de
processus mathematiques. permet d'identifier ( dans un large éventail de données ) un petit
groupe de variables, qui puissent expliquer un phénomeéne sans perte substantielle
dinformation. Elle cherche dans l'information de base des groupes de variables en inter-
relations, elle les structure en groupes possédant un forte degre de parenté et en dehors desquels
la correlation est nulle. Cette analvse permet en quelque sorte de re-transcrire les données d'une
forme simplifite.

Pour que 'on puisse comparer les variables, il faut les reduire a une unité de mesure
identique, car, comme l'zffirme Davis, la normalisation n'est rien d'zutre que "..a way of
comparing applesand oranges..” (Davis, p.477).

On obtient la standardization des variables de plusieurs maniéres, dont la plus utilisée est,
pour chaque valeur, la soustraction de la valeur movenne, en divisant ensuite par 'écart-type, de
telle sorte que la valeur de la moyenne soit 0 et celle de la variance 1.

Nous avons construit une matrice de correlation entre toutes les variables (Tableau 1I). A
partir des coefficients de corrélation entre deux variables, nous pouvons repreésenter
geomeétriquement ces derniéres, puisque la valeur de {a corréelation correspond au cosinus de

vt v2 v3 vd v5 vb v? ¥8 v9 viD_ vll w12 «i3 wvi4 vi5 vi6 w17 wviB8
vl 1
v2_] -0.65 1
lv3 | -0.67 0.5 1
v4 | ~0.32 0.67 0.2 1
vS] 06 -0.65 -056 -0.42 1
ive | 058 -0.61 -051 -041 059 1
lv? | 053 -0D.6% -0.64 -D.44 O0.85 0.78 1 '
lv8 | -0.19 051 038 05! -037 -0.32 -057 1 :
lv9 | ~0.29 0.47 0.54 0.2 -0.22 -0.17 -0.51 0.84 1 !
v10 022 Q.16 -0.16 0.2 -0.16 -0.13 -0.29 078 0.45 1
iv11} ~0.19 0 021 -0.32 -0.04 -0.02 0 -0.16 -0.01 -0.29 1
v12 018 -0.46 -0.39 -0.39 053 049 061 -0.66 -0.49 -0.51 -0.04 i
lv13 057 -0.58 -0.75 -0.05 0.29 026 042 -0.19 -0.47 0.23 -029 0.34 1 ]
vi4 -001 033 D007 058 -035 -0.32 ~0.46 068 0.46 070 -017 -0.38 0.07 1 ]
vl 052 -0.63 -055 -0.41 D96 0.94 0.87 -0.46 -0.31 -0.22 -002 0.62 033 -0.39 1
v 04 -067 -0D51 -pS8 082 078 083 -0.63 -042 -0.45 006 077 0.27 -0.54 0.89 1
v 0.4 -0.68B -D.44 -0.69 0.7 C66 072 -05! -0.29 -0.42 0.19 069 022 -047 077 C.BY 1
¥vi8i -002 02 0 D0.42 0.1 011 -004 €27 DS 03I -031 -024 -019 0!§ 009 -5G0E -D19 l;

Tableau II- Matrice de correlation entre les 1§ variables

I'angle conforme a ce résultat ( pex:, r=! correspond 4 un angle de 0°, puisque cos0'=1 ). Les
dimensions spatiales nécessaires a la représentation d'une matrice de correlation sont aussi
nombreuses que les variables Dans notre cas, la représentation géométrigue sur le seul plan.du
papier en sera donc d'autant plus difficille. Nous pouvons néanmoins associer el ainsi definir des
groupes de variables qui ont une forte corrélation entre elles-mémes (Fig 2).
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Fig 2- Representation qualitative de quelques-unes des plus fortes
correlations
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En additionnant tous les coefficients de coorrelation de chaque variable (plus, aussi, la
variable elle- meme) et en calculant Ja recine carre de la summe des correlations de toutes les
variables, on oblien! une variable moyeane. La rapport entre la somme des correlations de
chague variable et la variable moyenne nous donne la position de chaque variable face a la
moyenne. Cette nouvelle variable reduit les deviations par rapport a toules les variables
primitives.

La méme variable ainsi calculée (composante) & partir de la matrice de corrélation peut étre
mise en correlation avec les variables primitives. Les saturations, c'est 2 dire les coefficients de
corrélation entre chaque variable injtiale et chaque composante, nous indiquent, s'ils sont portes
au carre. la valeur de la proportion de la variance qui leur est associée. Nous pouvons donc
estimer dans quelle mesure fa nouvelle variable (composante) remplace chacune des variables
initiales (Tableau []1]),

IR. I HR. i1 HHR. {1

Y1 0.45] 0.62] 0.05] 0.59] -0.75 -0.19
Y2 | -056! -0.85] 032 -23| 0658 0.25
¥3 -04 -0.7] 0.06] -06] 088 038
Y4 | -0.47) -0.65] 061] 042 <002 -0.02
¥S 0.95]. 0.85] -0.2] 0.25] -0.22] 0.41
Y6 0.94 0.8] 0.03] 0.25] -0.1?] 0.46
\ i 0.79] 0.89] -0.28] 0.11] -0.36 0.1}
¥8 | -0.31] -0.71] 084 045 0.22 0.331’ Tableau I]I- Saturations des variables avec
Y9 | -0.08] -057] 066] 018 0.52} 059 les trois premiers facteurs

Y10 -0.21] -0.43] 0.86] 0.84 -032| 0.04] DOrmaux el Soumis a rotatiog
Y11} 0.03] 0.04] -037] -05/ 038 0.11) ‘
Y1 0.52| 0.74] -0.52] -02| -0.22| -0.06!
Y13 0.1| 045 004] 052/ -088 -0.54
Y14 -0.38| -0.56] 0.69] 058 -0.15 -0.03}
Y15 094 oss] -01] o0.18 -022 -0.37
Y16/ 085 092]-0.39] -0.1] -0.17 0.22
Y17 0.78] 0.65 -04] -0.1] -0.12 0.21
¥18 02| -0.17] 0.62] 0.43] 0.13] 047

La somme des carrés des saturations de loutes [es variables nous indique la part de variance
totale que la composante assume. Ce que l'on désigne normalement par valeur propre, exprimee
€n pourcentage (100(valeur propre/n® de variables)).

Apres avoir calcule la premiere variable moyenne (composante ). on reprend l'ensemble
des donnees dans une matrice de corrélation residuelle et ['on répéte les opérations pour calculer
les autres composantes Le processus de calcul termine lorsque la somme des valeurs propres,
alteint [00%

La somme des carres des saturations de chaque variable calculés pour toutes les composants
est qualifi¢e par la désignation de communaute et represente la proportion de la variance
assumee par loutes les composantes pour chaque variable,

Il convient de signaler maintenant que I'analyse de composantes principales et ['analvse

- factorielle ne sont pas deux techniques statistiques alternatives de I'analyse multivariable.

La premiére d'entre elles ne devrait pas €lre rangee dans la série de procédés statistiques.
puisqu'il s'agit dune manipulation mathematique concernant la transformation linéaire de n
variables initiales en n variables nouvelles. ou chaque variable nouvelle est une combinatoire
des donnees primitives. L'analyse de composantes principales ne fait que produire les
eigenvalues d'une matrice de corrélation initiale. ce qui la rend trés utile comme point de depart
d'une analvse factorielle Contrairement & l'analyse de composantes . l'analyse factorielle
Sappuie sur une série de premises qui concerne la nature de parente parmi ['échantillon-
population Ces premises déterminent la racionalité des opéralions et I'interpretation des
resultats Dansl'analyse factorielle Jes relations entre ['ensemble des variables sont vues comme
le reflet des correlations de chacune des variables avec chacun des facteurs non corrélés,

Quand o 2 trouvé un ensemble de facteurs representatifs de la plupart de ['information
initiale on peut alors remplacer la valeur des variables de chaque poste d'observation par celle
qui correspond & chacun des facteurs. les scores (Tableau [V et V) Le score d'un lieu delerminég
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est proportionnel 4 la valeur que les variables assumaient dans cette station, de méme qu'au poids
des variables dans le facteur respectif Les valeurs des scores representent lun des resultats Jes
pius importants de l'analyse factorielle en Géographie, car elles permettent delaborer un
ensemble de cartes ou toute I'information qui peul étre cartographiee est spatialement organisee
et simplifice. _

Le fait d'extraire les facteurs en position moyenne proche de toutes les variables peut en
fait empécher 'association des groupes dont on pensait qu'ils seraieni correlés. C_ependant, les
facteurs sont passibles de rotations (varimax), afin de les rapprocher des groupes existents.

La rotation des facteurs permet ainsi de maximiser la variance et de resserrer les loadin gs
vers plusou moins 1 ou 0, d'ou. finalement. la révelation d'une structure plus proche de la rga{xtp.

La matrice de corrélation entre toutes les variables (Tableau II) fournit la possibilité
d'identifier trois groupes fondamentaux d'éléments climatiques.

Le plus grand groupe, et aussi le plus complexe, englobe les divers paramétres de

precipitation (movenne annuelle, moyenne de juillet, moyenne de ]anvi_e_g,_g_g_zz_}_t){g_cie jours de
| N. [Stetion t K. [Station 1 N. [Station
-1.79] 41{Fsro -1.971 31]Cabe da Roca -2.14] 6/Mirandels |
-1.59] 42(Tevirs - 1.88] 26{Cabo Carvoeiro -2.05} 10{Moncorvo i
- 1.58] 40|Preis 6s Roche -1.59] 14JAveiro -1.78] 5|Pedres Seigedes |
- 1.36] 43[Yila Res) de S Antonio - 1.42] 25|Csldas ds Rainhs - 1.7} 12|Pinh8o f
- 1.25] 28|Campo Maior -1.33{30|Sintre -1.521 2|Braganca |
- 1.17] 39]Cabo 6¢ S. Yicente - 1.08] 20[Montemor-o-Yelho -1.12] 1[Montalegre |
-1.04] 29]Eves -1.05| 17|Dunes de Mira -0.97] 8]Yils Real |
-1.04{.37{Mértole -1.03{39|Cabo de S. Yicente -0.78] 31{Cabo da Rocs ‘
- 1.03| 36{Beja -1.01]24{Alcobace -0.68| 25|Caldas da Rainha
-0.85]| 34{Alcsear 6o Sal -0.95| 21|Figueira da Foz -0.62] 16{Guarda
-0.8] 32[Tisbos -0.82] 23|Marinhe Grande -0.54] 26[Cabo Carvociro
-0.77] 33|tvors -0.61] 9{Porio/Ser Pilar -0.45] 3¥idago
-0.61] 27[Ssntarem -0.6[ 3|Yicago ~0.49] 11|Régus
-0.6] 22]Castelo Branco -0.6] 4|Braga -0.35] 24{Alcobace
-0.42] 38{Caldas de Monchique -0.54] 19|Coimbra -0.28] 30{Sintra ,
-0.38] 35[Yisns do Alentejo -0.53] 7{Ssnto Tirso -0.26] 43{Yila Res) de S Antdnio |
-0.371 31]Cabo 6 Roce -0.52! 12|Pinhao -0.17] 37{Mertols
-0.36] 21[Figueira ds Foz -0.46] 27/Sentarem ~0.11} 23/Marinhe Grande ,
-0.26] 10{Moncerve -0.29] 11[Reque -0.07) 22{Csxielo Branco :
-0.26] 6{Mirendels -0.28] 43(Yils Real de S Antonio 0.043) 36(Beja
-0.21] 26]Cabo Carveeiro -0.15] 40{Prais e Rocha 0.07] 2%{Fives
=0.12] 25|Caldas d2 Rainhs 0.12] 38|Caldes de Monchique 0.11] 34}Alcacer do Sal
-0.07] 12{Pinho 0.26] 32[lisbos 0.11{ 39(Cabo de S. Yicente
0.16} 20{Montemor-o-Yelho 0.4] 10 Moncorve 0.21] 28|Campo Maior
0.3/ 11{Réq 0.45{ 34/Alcaeer do Sal 0.22] 13]Yisey
0.38! 19[Coimbra 0.5] 8]Yila Real 0.24} 18{Penhas Dourasdas
0.39] 14jAveiro 0.61f 6|Mirsncels 0.27] 20|{Montemor-o-Yelho. .
0.41! 23[Msrinke Grande 0.61} 41|Faro .- ‘ 0.28] 21{Fiqueirs ds Foz ’
0.44| 24 Alcobace 0.71]36{Beja 0.31] 40|Preis ds Roche
0.44] 30{Sintra 0.73] 22|Csstelo Branco 0.32] 33|Evora
0.68{ 8|¥ila Rea! . 0.76] 1{Monlalegre 0.36] 19{Coimbra
0.73] 17{Dunss de Mirs 0.81] 13]Yisey 0.36] 27[Ssntarem
0.82] S|Pedras Sslgades _|__0.89} 35|¥ians do Alentejo 0.57{ 14]Aveiro
0.87] 9|Portoc/Ser.Pilar 0.81| 2|Braganca 0.65( 17{Dunss & Mirs
0.92] Z2|Brsgsncs 0.51] 37{Mertola 0.78{ 35]Yisns do Alentejo
0.92]| 3|Yidago 0.92{ 15|{Caramulo 0.78] 41{Faro
11 7iSento Tirso 0.97] 42|Tavirs 1.1 32[1ishoa
1.07] 13}Yisey 1.03] 16{Gusrds 1.12{ S{Porto/Ser Pilar
1.08] 16|Cuarda 1.08] 5|Pedrss Salgedss 1.28! 42{Tavirs
1.46] a[Braga 1.12| 33]fvora 1.38] 4[Brage
1.7 1{Montslegre 1.4} 29{Olves 1.44] 38|Csldss d¢ Monchique
1.96( 15|Caramulo 1.41{ 28|Campo Msior 1.51] 7iSsntoTirso
2.34] 18[Penhes Doursdes 2.14{ 18|Penhss Doursdas 2.66] 15|Caremulo

Tableau IV - Scores des facteurs normaux ordonneées par ordre
croissant
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pluée; de plus de Ilmm et 10mm). Les deux autres groupes sont plus réduits, mais bien
individualises et constitués par trois formes de fortes correlations: entre l'insolation moyenne
annuelle et le pourcentage d'insolation en Janvier;entre le pourcentage d'insolation en Juillet et
les precipitations supérieures 2 0.!mm: enfin, entre I'altitude et les temperatures moyennes de
Juillet et Janvier.

Le facteur I (Tableau I1I), dont la variance associée est de 45%, a été soumis 4 une rolation
arthogonale -varimax (Tableau I1I. colonne IR). Ainsi, il est évident que cette nouvelle variable
represente l'information contenue dans les variables originales 5(0.95), 6(0.94), 7(0.79), 15(0.94)
et 16 (0.85). Cest & dire précisement le groupe qui nous avait semblé structurant aprés une
analyse subjective de la matrice de corrélation (Fig.2).

Le second facteur produit par I'analyse factorielle est représentatif des variables 8(0.84) et
106(0.86) et posséde un degré de substitution de la totalite de l'information initiale équivalent &
17%. ,

Le troisiéme facteur dont la représentativité est de 10.3% traduit surtout le comportement de
la variable 3 (0.8%).

SCO | Ststion SO i Ststion SCO 111 Station
-1.4] 6iMHirandels -1.7{ 31|Cabo ds Roca -2.19] 5|Pedres Sslgadas
- 1.39] 10{Moncorve -1.6] 26|Cabo Carvoeirs ~2.11| 18|Penbes Doursdas |
- 1.26{ 43[Yils Real d¢ S.Antdnio -1.35] 30{Sintre -1.96] 2|Bragamnca
-1.14] 12{Pinhao , -1.34] 25iCaldss ds Rainhs -1.86{ 1|Montalegre i
-1.08| 40|Prsis ds Rocha -1.2| 14/Aveiro -1.71] 6|Mirsndela ;
-1.02| 31{Cabo dr Roca -1.14] 24[Alcobaca -1.52} 10{Moncorvo i
-0.99{ 29iCabode S. Yicente -1.12| 12|Pinhzo -1.49] 16{Guards v
-0.88] 41{Faro -1.1] 3|Yidago -1.24] 8|Yils Real
-0.81] 37{Mertola -0.87] 17{Dunss de Mire -0.79{ 12[Pinhao !
~0.73} 26]Cabo Carvoeire ~0.87 23[Msrinha Grande -0.78] 13{¥iseu :
-0.7| 36(Beja -0.79] 20{Montemor-o-Yelho -0.39] 29|Elves "
-0.68} 25{Caldss ds Rainha -0.61] 1{Montelegre -0.33 3iYidego
-0.68| 28i{Campo Maior -0.58] 11[Réqus -0.27] 11|Requa .
-0.59] 29ifivas -0.53] 4{Bregs -0.25] 22|Csstelo Brance
-0.54] 34!Alcscer do Sal - 0.45! 10{Moncorve -0.25] 37{M¢rtole
-0.42| 22{Cestelo Branco -0.45{ 21|Fiqueirs da Foz -0.22| 28{Campo Msior
~-0.36] 42{Tevirs -0.44] 19[Coimbre -0.17| 33|Evore
-0.33| 27{Sentarem -0.38] 9{Porto/Ser Pilsr 0.01{36,Bejs
-0.28| 33{fvora -0.37| 2{Bragsnca 0.13] 35|Yiane do Alentejo
-0.26; 5|Pedres Sslgedes -0.34] 6|Mirsndels 0.14} 34|Alckcer do Sal
-0.24] 21{Figueirs ds Foz -0.34] B8{Yils Real 0.21] 24[Alcobace
-0.09] 11|Regua -0.31} 5|Pedras Selgsdes 0.26{ 23{Marinhs Grande
-0.06] 2{Brsgenca -0.221 39[Cabo de S. Yicente 0.42] 19{Coimbra
0.005] 30(Sintra -0.2% 7{Ssnto Tirso 0.43] 15{Caramulo
0.006] 24/Alcobaca 0.04] 16{Cusrda 0.46{ 25|Caldes 62 Reinha
0.02] 8|Yils Real 0.08] 27(Ssntarem 0.46} 30{Sintre
0.03} 32{lisbos 0.23] 13|Yiseu 0.54] 43[Yils Real de S Antonio
0.14) 20iMontemor-o-Yelho 0.29} 43iYils Resl de S Anidnis 0.71] 4iBresgs
0.15] 23{Msrinhs Grande 0.69] 1B{Penhss Douradss 0.78] 9{Porto/Ser Pilar
D.28| 35|Yians do Alentejo 0.74{ 40|Praia ds Roche 0.78] 17{Dunss de Mire
0.35] 3lYidsp 0.79] 34iAlcheer do Sal C.78{ 20{Moniemor-o-Yelho
0.44) 14lAveiro 0.81] 22{Csstelo Branco 0.78] 27{Ssentarem
0.45} 1S{Coimbra 0.91] 38{Csldss d¢ Murchique 0.64] 31{Cabo ds Roce
0.55] 28{Celdss de Monchique 0.97[ 15iCaremulo 0.87] 41|Faro
0.62| 16{Cusrds 1.031 32[1isbos 0.88| 32(lisbos
0.67] 1[Montslegre 1.04] 36{Beja 0.89| 26|Cabo Carveeiro
0.83{ 17{Dunss de Mirs 1.1} 37{Mertola . 091 42|Tevirs
1.08} 13}Yiseu 1.21] 35(Yians do Alentejo 0.92; 21{Figueirs ds Foz
1.28] 9/Porto/Ser Pilar 1.26! I3|fvore 0.94] 7|Sento Tirso
1.63] 7|Ssnte Tirso 1.59} 29(E1ves 0.94{ 40|Prsie da Rocha i
1.69] 4, Brags 1.631 41{Fero 1.06] 38{Csldes de Monchique |
2.27] 18[Pentes Douradss 1.75{ 28{Campo Maior 1.1B 39[Cabo de S. Yicente
3.26] 15{Csremulo 2.04] 42{Tevirs 1.21} 14{Aveire

Tableau V - Scores des facteurs soumis a rotation par ordre croissant
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Nous nous sommes penchés sur les trois premiers facteurs. car ifs rassemblent la plupart de
linfurmation originale - 76%. ce qui nous a semble suffisant - alors que les quatre facteurs
suivantsont les pourcentages de variance associee de 7.4, 45.38 et 2.l respectivement.

La representation graphique que nousavons elaborée Jors de notre appreéciation qualitative
de lz matrice de corrélation initiale (Fig. 2) est totalement confirmee par la série de facteurs
degages par la sbite. Ce fait nous a conduit a essayer une analyse plus detaillée de 'information
contenue dansla Fig.2.

Fig. 3- Scoresdu facteur | Fig. 4- Scores du facteumr—if Fig 5-Scouresdu facteur []]

Ainsi, on y observe que le groupe le plus important et le plus complexe est
fondamentalment defini par le comportement de la variable precipitation de Juillet. qui possede
de fortes corrélations avec celles de la precipitation moyenne zanuelle, de Janvier, des P>] Omm
et Plmm de meme quavec Je nombre de jours gelees. Nous pouvons donc en deduire que la
structure définissant les grands groupes climatiques du Portugal a son péle dans la distribution
des precipitations estivales. En second plan. nous trouvons deux azes complementaires
Structurants-l'altitude(variable 1) et I'insolation (variables 8, 9 et 10). _

Dans les figures ¥ 4 et 5. nous avons representé par des isolignes les scores soumis a
rotation des trois facteurs. Les scores du facteur I (Fig.3) confirme globalement Ja differentiation
climatique proposée par d'autres auteurs. comme celle de la figure 5. Ce méme facteur. qui.
rappelons-le, représente surtout les précipitations estivales. dégage le cadre climatique global
dans I'espace du Portugal Continental Dans ce pays les precipitations assument un rvthme
saisonnier et inter-annuel assez complexe, qui se rattache géneralement au passage de
depressions Les innombrables origines et possibilites de parcours des masses dair sur le
territoire soulévent de grosses difficultes pour détecter et organiser les structures-types de la
distribuitions des pluies. que ce soit pour leur volume ou leur frequence. En Hiver, le rythme du
passage des depressions est soutenu et Jeur influence se repartit simultanement dans tout le
lerritoire continental Par contre la distribution estivale des pluies n’est pasuniforme du Nord au
Sud. et de ['intérieur au littoral, car celle dépend de la position relative de I'anticyclone des Acores
et des dépressions iberiques Cest en Fte que des masses d'air aux caractleristiques (res disparales
surgissenl alternativement sur le Portugal- masses d'air polaire froid et humide, tropical
continental chaud et sec venant de I'Est ou tropical humide venant du Sud-Quest.
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Fig. 6 - Schema provisoire des régions climatiques du Portugal
(S. Daveau, 1985)

Il'en resulte que I'on devra analyser les piuies estivales sous le reflet d'un ensemble de
conditions locales qui facilitent ou non Ja pénétration d'un type ou autre de masses d'air. Ce qui
permet de déduire I'importance des precipitations dEte comme indicateur de l'organisation des

' Principaul groupes climatigues portugais.

Lafigure 3 présente upe premiére division entre le Nord ou les scores sont toujours positifs

et le Sud et la "Terre chaude” de Tréas-os-Montes ou au contraire, ils sont toujours négatifs.

L'isoligne du score 0 accompagne la vallée du Tage et contourne le Nord-Est du Tras-os-Montes,

individualisant ainsi le microclimat de la "Terre chaude” Les scores aux valeurs les plus élevées

se trouvent dans les stations du littoral Nord et celles qui longent les I'importance de I'exposition
sur ['alutude. ,

La figure 4, qui concerne les scores du facteur I (% d'insolation de Juillet-085 et %
d'insolation moyenne annuelle -054%), illustre la profonde division entre le littoral et
I'interieur, particuliérement pendant I'Eté. Le littoral de I'Algarve présente les scores positifs les
plus eleves du pays. alors que sur une étroite bande du littoral au Nord de Lisbonne, on trouve les
valeurs negatives les plus basses Sur la figure 4, le méme type est delimité sous la dénomination
littoral ouest” et "facade atlantique” (Daveau, 19%5).

Lesscores du facteur 1] (Fig 5) representatif de la température moyenne de Janvier (0.88)
montrent aussi une forte differentiation entre littoral et interieur, de méme que l'influence de
Paltitude. _

La grande ressemblance entre les figures 3 el 6 nous permet donc de confirmer la validite
de I'application de cette technique a I'ensemble de l'information, tel QUe Nous nous proposions de
le faire selon les objectifs definis dés le debut de ce travail. Cest en effet & partir d'un éventail de
donntes 2 la lecture difficille et trés peu détaillee que cette bréve analyse a pu clairement
ebaucher les principales nuances du climat portugais. De méme, et surtout. nous avons pu
¢laborer quelques schémas cartographiques dont la Jecture, bien que simple, n'en est pas moins
eXpressive.
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